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Correlacién Las representaciones que mejor predicen actividad cerebral en la
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- Modelos recientes de audio como EnCodecMAE, BEATs y Dasheng

Tanto las métricas de RSA como las de regresion incrementan durante
el pre-entrenamiento de EnCodecMAE

' Lineas Futuras de Investigacion

Regularizacién con mediciones cerebrales:
alinéandolas con mediciones cerebrales?
Representaciones bioacusticas:

Interpretabilidad: ;Cémo logramos representaciones mas interpretables?

Disentanglement: ;Cémo hacemos para que distintas caracteristicas interpretables como pitch, energia,
contenido fonético, sean facilmente accesibles en la representacion?

Destilacién: ;Podemos hacer EnCodecMAEs mas chicos que funcionen localmente en tiempo real en un celular?
Nuevas sefiales objetivo: Explorar nuevos tokenizadores de audio como sefial objetivo ;Podemos hacer un

ensamble de sefiales objetivo especializadas en distintos dominios? I|
;Se pueden aprender mejores representaciones de audio @ s

;Podemos utilizar los mismos métodos con sonidos tipicos del entorno de
animales? ;Podemos entender mejor cémo procesan sonidos otras especies?




